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dblp in Überblick
GrundsätzeGrundsätze

 Offenheit
 Neutralität der Daten
 Datenqualität
 Semantische Anreicherung
 Ermöglichen von 
Forschung

 Nutzerorientierung
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dblp in Überblick
GrundsätzeGrundsätze

 Offenheit
 Neutralität der Daten
 Datenqualität
 Semantische Anreicherung
 Ermöglichen von 
Forschung

 Nutzerorientierung
Was dblp nicht ist ...Was dblp nicht ist ...

 keine Digital Library
 kein bibliothekarisches Projekt
 kein fachübergreifender Dienst
 „kein Geschäftsmodell“
 kein großes Team
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Der dblp-Workflow

Internes Datenformat (XML)Internes Datenformat (XML)
<article key="journals/jsc/Kemper16">
<author>Gregor Kemper</author>
<title>Using extended Derksen ideals in computational 
invariant theory.</title>
<pages>161-181</pages>
<year>2016</year>
<volume>72</volume>
<journal>J. Symb. Comput.</journal>
<ee>http://dx.doi.org/10.1016/j.jsc.2015.02.004</ee>
<url>db/journals/jsc/jsc72.html#Kemper16</url>
</article>

1. Datenakquise1. Datenakquise

 Webcrawler oder
Datenlieferungen

 Normalisierung

 Webcrawler oder
Datenlieferungen

 Normalisierung

Publisher

http://dx.doi.org/10.1016/j.jsc.2015.02.004
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 Webcrawler oder
Datenlieferungen

 Normalisierung

 Webcrawler oder
Datenlieferungen

 Normalisierung

Publisher

2. Initiale Datensäuberung2. Initiale Datensäuberung

 Zuordnen der Autorenschaft
 Homonym/Synonym-Erkennung
 Korrektur der Neudaten
 Vervollständigungen (zB: abgek.

Namen, fehlende Namensteile)
 Anreicherung (Homepages,

Affiliations, PIDs, zB ORCIDs, ...)

 Zuordnen der Autorenschaft
 Homonym/Synonym-Erkennung
 Korrektur der Neudaten
 Vervollständigungen (zB: abgek.

Namen, fehlende Namensteile)
 Anreicherung (Homepages,

Affiliations, PIDs, zB ORCIDs, ...)

eigener Korpus als
Authority

http://dx.doi.org/10.1016/j.jsc.2015.02.004
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3. Kontinuierliche Qualitätskontrolle3. Kontinuierliche Qualitätskontrolle

 Homonym/Synonym-Erkennung
 Korrekturen am bestehenden Corpus
 neue Informationen durch neuste Ergänzungen

 Homonym/Synonym-Erkennung
 Korrekturen am bestehenden Corpus
 neue Informationen durch neuste Ergänzungen

Jim S. Doe

James Doe
Alfred Miller

eigener Korpus als
Authority

Netzwerk-
analysen

http://dx.doi.org/10.1016/j.jsc.2015.02.004
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Jim S. Doe
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über 1250 neue Artikel
pro Arbeitstag

Effizienz: Neuaufnahmen pro Jahr

eigener Korpus als
Authority

Netzwerk-
analysen

http://dx.doi.org/10.1016/j.jsc.2015.02.004
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Disclaimer:
   

Your mileage may vary!

Algorithmus dblpi

 optimiert für die Informatik
 basiert nur auf Kern-Metadaten
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Algorithmus dblpi1. Initiale Kandidatenmenge erzeugen1. Initiale Kandidatenmenge erzeugen

 Suche auf gesamtem Korpus (rein syntaktisch)
 benötigt sehr schnelle Ähnlichkeitsmaße und Datenstrukturen

J. Doe A. Miller K. Smith

J. Doe
Jim S. Doe
James Doe 
...
Dennis D. Doe
Renaldo J. Doe
Stephen Doe
...
Doe-Gyu Jeon
Doe-Wan Kim
Doe Hyun Yoon
...

J. Doe
Jim S. Doe
James Doe 
...
Dennis D. Doe
Renaldo J. Doe
Stephen Doe
...
Doe-Gyu Jeon
Doe-Wan Kim
Doe Hyun Yoon
...

J. Doe
Jim S. Doe
James Doe 
...
Dennis D. Doe
Renaldo J. Doe
Stephen Doe
...
Doe-Gyu Jeon
Doe-Wan Kim
Doe Hyun Yoon
...

Simple Blocking-Strategien, z.B.:
 letzter Namensteil
 längster Namensteil
 seltenster Namensteil
 vorkommende Konsonanten

alle Vergleiche unter Unifikation 
von diakritischen Zeichen
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von diakritischen Zeichen

2. Zu große Kandidatenmengen adaptiv filtern2. Zu große Kandidatenmengen adaptiv filtern

 zu groß: mehr als 10 Kandidaten (z.B. „W. Wang“ ≈ 15000)
 Filter darf teurere Maße verwenden als initiale Erstellung

Mögliche Filterregel:
 alle Namensteile als Präfix 

enthalten
 in eine oder andere Richtung
 ggf. permutierte Reihenfolge

J. Doe
Jim S. Doe
James Doe 
...
Dennis D. Doe
Renaldo J. Doe
Stephen Doe
...
Doe-Gyu Jeon
Doe-Wan Kim
Doe Hyun Yoon
...

J. Doe
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3. Weitere Kandidaten im Kontext finden3. Weitere Kandidaten im Kontext finden

 Ausnutzen von semantischen Zusammenhängen
 darf teurere Ähnlichkeitsmaße verwenden

Kontext der
Kandidatenmenge:

weitere Kontexte, z.B.:

J. Doe, A. Miller, K. Smith: „Important       Stuff.“ Sampl. Jour., 1975

Mögliche Maße:
 Levenshtein
 Jaro-Winkler
 n-Gramme
 Soundex-Varianten
mit Anpassungen 
an Personennamen

Co-Autoren-Netzwerk

Jim S. Doe

Fredo Miller

Kevin Smiht

Reihen-Autoren-Netzwerk

Sampl. Jour.

Lt. Col. Smith Anton Müller

Themen-Autoren-Netzwerk

Stuff

JS DoeKevin Smiht
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4. Kandidaten bewerten4. Kandidaten bewerten

 Bewertung anhand mehrdimensionaler Features
 Werte je zwischen 0 und 1

ähnlicher Name

zeitnahe Publikationen 

publiziert in ähnlicher Reihe

publiziert in gleicher Reihe

gleiche Affiliation

verwendet gleiche Themen

 Ranking mittels gewichteter Summe

ggf. weitere ...

gemeinsame Publikation
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5. Autoren zuordnen5. Autoren zuordnen

 manuelle Zuordnung anhand der Kandidatenlisten
 im Zweifel: Recherche mit externen Quellen
 Fehler im Korpus werden durch die Vorschläge oft sichtbar!

J. Doe

A. Miller

Jim S. Doe

Alfred Miller

Kurt Smith

James Doe

K. Smith

!
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Kontinuierliche Qualitätskontrolle
Jim S. Doe

James Doe
Alfred MillerSynonyme entdeckenSynonyme entdecken

Menge aller Personen-Paare

...

Blocking: gemeinsamer Co-Autor

Filter: ähnliche Namen

Filter: ähnliche Aktivitätszeiträume

 Ranking der Vorschlagslisten & manuelle Kontrolle

u.s.w. ...
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Kontinuierliche Qualitätskontrolle
Jim S. Doe

James Doe
Alfred MillerSynonyme entdeckenSynonyme entdecken

Menge aller Personen-Paare

...

Blocking: gemeinsamer Co-Autor

Filter: ähnliche Namen

Filter: ähnliche Aktivitätszeiträume

 Ranking der Vorschlagslisten & manuelle Kontrolle

u.s.w. ...

Homonyme erkennenHomonyme erkennen

 Derzeit noch kein automatisiertes Verfahren im Einsatz
 Erforschung solcher Teil von laufendem Drittmittel-Projekt

 Ansatz: Netzwerkanalyse von Co-Autor-Communities
 Auch andere semantische Netzwerke nutzbar

Kurt Smith
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Vielen Dank!

http://dblp.dagstuhl.de
http://dblp.uni-trier.de

http://dblp.org

   dblp@dagstuhl.de
   @dblp_org

http://dblp.dagstuhl.de/
http://dblp.uni-trier.de/
http://dblp.org/
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